Titre : Propriétés garanties par la réduction de graphes et impact sur 1’anonymisation de
graphes

Ce stage sera effectué dans le cadre du projet ANR COREGRAPHIE est sera co-encadré par
plusieurs partenaires du projet : Michel HABIB (IRIF, Paris), Sergey KIRGIZOV (LIB, Dijon),
Hamida SEBA (LIRIS, Villeurbanne) et Olivier TOGNI (LIB, Dijon)

Le stagiaire recevra une gratification standard et pourra choisir le lieu du stage entre Dijon,
Lyon et Paris.

Contact :
- Michel Habib habib habib@irif.fr
- Sergey Kirgizov Sergey.Kirgizov@u-bourgogne.fr
- Hamida Seba hamida.seba@univ-lyon1.fr
- Olivier Togni olivier.togni@u-bourgogne.fr

Description :

La réduction de graphes permet d’obtenir des représentations plus simples ou plus petites de
grands graphes. Il existe deux principales approches a cette réduction [3,4]: 1’agrégation
(coarsening or summarization) qui consiste a regrouper les nceuds et les arétes qui partagent
certaines propriétés pour capturer la structure globale du graphe au détriment de détails locaux,
et la dé-densification (sparsification) qui consiste a supprimer certaines arétes voire certains
nceuds du graphe de maniére a préserver une ou plusieurs propriétés du graphe initial dans le
résumé obtenu. Dans ce stage, nous nous intéressons a ce qu’un résumé peut révéler sur le
graphe initial en se focalisant sur les propriétés que ces résumés préservent [5]. En effet,
plusieurs méthodes de réduction de graphes sont proposées dans la littérature [3,6,7] et cette
approche est utilisée dans 1I’anonymisation de graphes. Motivées par la préservation de la
confidentialité dans les réseaux sociaux, plusieurs méthodes proposent d’anonymiser le graphe
d’interactions sous-jacent en modifiant sa structure par réduction [8]. L’idée ici est de cacher
les informations topologiques d'un graphe qui peuvent étre utilisées pour déduire I'identité des
nceuds par exemple. Le but du stage est d’étudier les approches de réduction de graphes pour
I’anonymisation de réseaux. L’étude des propriétés préservées par la réduction de graphes nous
permet de savoir dans quelle mesure ces approches sont viables [9]. La méthodologie suivie est
de considérer une ou plusieurs approches de réduction de graphes, une propriété P (degré
moyen, distance, etc.) et de voir dans quelle mesure P est préservée sur le résumé. On dira
qu’une méthode de compression est (k,r,P)-préservante si quel que soit le graphe, la propriété
P est préservée a un ratio k (par rapport au graphe initial) sur le graphe compressé au ratio r.
On s’intéressera aussi aux classes de graphes pour lesquelles de telles propriétés peuvent étre
vérifiées.
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